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Resumo

Ha divergéncia na literatura sobre o papel de transferéncias de renda e crencas politicas na
adesdo ao distanciamento social durante a pandemia de COVID-19. Utilizando microdados da
PNAD COVID-19, identificamos provaveis beneficiarios do Auxilio Emergencial e pareamos
os individuos por escore de propensdao. Combinamos esses dados a informagdes do Portal da
Transparéncia e do Tribunal Superior Eleitoral, formando um painel mensal de julho a novembro
de 2020. Por meio de modelos de regressdo logistica, estimamos a adesdo ao distanciamento
em funcgdo do recebimento do Auxilio e do desempenho eleitoral de Jair Bolsonaro em 2018
no estrato geografico do individuo, controlando por varidveis socioecondmicas, demograficas
e epidemioldgicas. Os resultados indicam que receber uma parcela do Auxilio (R$ 600) elevou
em cerca de 20% a razdo de chances de adesio. Um aumento do gasto per capita com o
Aucxilio por estrato geografico esteve associado a acréscimo semelhante, sugerindo um efeito
de transbordamento comunitario. Por outro lado, maior votacdo em Bolsonaro implicou menor

adesdo ao distanciamento.

Palavras-chave: pandemia, COVID-19, distanciamento social, transferéncias de renda, seguri-
dade social, Auxilio Emergencial
Codigos JEL: 110, 114, 118



Abstract

There is disagreement in the literature regarding the role of income transfers and political
beliefs in shaping adherence to social distancing during the COVID-19 pandemic. Using micro-
data from the PNAD COVID-19 survey, we identified likely beneficiaries of the Emergency Aid
program and applied propensity score matching. These data were combined with information
from Brazil’s Transparency Portal and the Superior Electoral Court, resulting in a monthly
panel from July to November 2020. Logistic regression models were used to estimate adher-
ence to distancing as a function of Emergency Aid receipt and Jair Bolsonaro’s 2018 electoral
performance in the individual’s geographic stratum, while controlling for socioeconomic, de-
mographic, and epidemiological variables. Results indicate that receiving one Emergency Aid
installment (R$600, about US$ 100) increased the odds of adherence by about 20%. Higher per
capita spending on Emergency Aid within a geographic stratum was associated with a similar
increase, suggesting a community spillover effect. By contrast, greater Bolsonaro vote shares

implied lower adherence to distancing.
Keywords: pandemic, COVID-19, social distancing, cash transfers, social security, Emergency
Aid
JEL codes: 110, 114, 118



1 Introducao

Durante pandemias, medidas de distanciamento social sao fundamentais para frear a disseminagao
da doenca, ao menos até que a vacinacgdo esteja disponivel (Rizvi et al., 2021; Hatchett; Mecher;
Lipsitch, 2007). No entanto, essas medidas afetam o bem-estar da sociedade, impondo custos
econdmicos e sociais significativos (Nicola et al., 2020; Brodeur et al., 2021). Trabalhadores infor-
mais sdo particularmente afetados, pois dependem do trabalho didrio para garantir sua subsisténcia
(Costa, 2020). Além disso, o isolamento prolongado pode gerar efeitos adversos na satide mental da
populacdo, como aumento de casos de depressao e ansiedade (Hawryluck et al., 2004; Both et al.,
2021).

Nesse contexto, instrumentos de politica publica que diminuam os custos individuais do distan-
ciamento se tornam essenciais. Entre esses instrumentos, destacam-se as transferéncias de renda
emergenciais, como o Auxilio Emergencial promovido pelo Estado brasileiro durante a pandemia
de COVID-19. Hipoteticamente, essas politicas podem facilitar a adesdo ao distanciamento social
ao compensar a perda de renda das familias mais pobres, reduzindo a necessidade de trabalho
presencial. Para além da questdo mais imediata associada a renda, hé outra hipétese mais ligada a
normas sociais: programas e/ou beneficios sociais podem favorecer determinados comportamentos
mesmo entre individuos que nao se beneficiam diretamente deles.

Apesar dessas possibilidades teoricas, a efetividade das transferéncias de renda na promog¢ao do
distanciamento social ndo estd demonstrada. Embora exista certo consenso sobre a relevancia das
politicas de prote¢do social em tempos de crise sanitdria (Aquino et al., 2020), ndo ha evidéncias
robustas que sustentem a eficdcia direta dessas transferéncias na promog¢ao do distanciamento, e
alguns estudos sugerem que elas tiveram pouco sucesso, como veremos adiante. Essa falta de
conhecimento € ainda mais critica para o Brasil, dado que a sociedade brasileira é marcada por alta
informalidade laboral e pela vulnerabilidade socioecondmica de ampla parcela da populagao.

Ainda, para analisar o efeito dessas politicas de transferéncia de renda € necessario considerar
um fator politico relevante: o bolsonarismo'. Essa vertente de alinhamento politico esteve ligada

ao questionamento da gravidade da pandemia e da propria existéncia de uma pandemia. Tanto

'Segundo Pinheiro-Machado (2019), o bolsonarismo pode ser definido como “um fendémeno politico (...) que
transcende a figura de Jair Bolsonaro, e que se caracteriza por uma visdo de mundo ultraconservadora, que prega o
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profissionais da politica pertencentes (ou alinhados) ao bolsonarismo quanto individuos adeptos a
ele minimizaram a crise sanitdria ou, pior, atuaram no sentido de sabotar sua contenc¢ao (Malta et al.,
2021; Renno; Avritzer; Carvalho, 2021). Mas essa hip6tese nao foi empiricamente testada. Assim,
buscamos avaliar empiricamente o efeito do Auxilio Emergencial na promoc¢ao do distanciamento
social durante a pandemia de COVID-19 no Brasil, considerando o posicionamento politico.

Para isso, utilizamos microdados da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios Continua
(PNADc), suplemento COVID-19, conduzida pelo Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica
(IBGE) ao longo de 2020. Esses microdados sdo combinados com dados agregados em nivel de
estrato geografico, referentes i) a gastos com o Auxilio Emergencial; ii) a situa¢do epidemioldgica
da COVID-19; e ii1) aos resultados das eleicoes presidenciais de 2018. A base de dados construida
constitui um painel, que permite acompanhar mensalmente individuos ao longo dos meses de julho
a novembro de 2020. Por meio desse painel, verificamos a relacdo entre diversos determinantes
socioecondmicos individuais e a adesao ao distanciamento social.

Dado o carater ndo aleatério da concessao do Auxilio Emergencial, que foi destinado preferen-
cialmente a trabalhadores informais e pessoas em situacdo de vulnerabilidade econdmica, optamos
pela aplicagdo do método de pareamento por escore de propensdo (Propensity Score Matching
- PSM). Esse procedimento permite balancear os grupos de beneficidrios e ndo beneficidrios do
programa em relagd@o a diversas caracteristicas observdveis, reduzindo potenciais vieses de selec@o
(Rosenbaum; Rubin, 1983; Abadie; Imbens, 2016). A partir dos microdados pareados, estimamos
modelos econométricos de painel para avaliar os determinantes da adesdo ao distanciamento social.
Além do recebimento do Auxilio Emergencial como varidvel principal de interesse, os modelos
foram controlados por fatores socioecondmicos, demograficos e epidemioldgicos. Dessa forma,
isolamos o efeito do beneficio financeiro sobre a adesdo ao distanciamento, considerando fatores
que também influenciam esse comportamento.

Este estudo traz duas contribui¢des principais. Primeiro, traz evidéncias robustas que mostram
que transferéncias incondicionais implementadas no ambito de crises sanitdrias atuam como instru-
mento de promogao da satde publica. Ao facilitar o distanciamento social, o Auxilio Emergencial
contribuiu para frear a disseminagdo do virus, preservando vidas. Esse efeito se deu tanto em nivel
individual como em nivel agregado.

A segunda contribuicdo do estudo é de natureza metodolégica: o uso de microdados longitu-



dinais € inovador para avaliar o impacto do Auxilio Emergencial. Ao combinar esse painel com o
pareamento por escore de propensdo, € possivel realizar uma anélise mais rigorosa do programa,
revelando que seus efeitos foram mais significativos do que os apontados na literatura.

O trabalho estd organizado em mais trés se¢des. Na se¢do 2, descrevemos o modelo econométrico
e definimos as varidveis utilizadas. Os resultados e a discussdo sdo tratados na secao 3. Por fim,

concluimos o texto e apontamos limitagdes do estudo.

2 Metodologia

Especificacao do modelo em nivel individual

A varidvel dependente (distanc) é a probabilidade de o individuo respeitar o distanciamento social,
medida pelo grau de distanciamento autorreferido seguido pelo respondente. A pergunta feita pelo
entrevistador foi “Na semana passada, devido a pandemia do Coronavirus, em que medida o(a)
sr(a) restringiu o contato com as pessoas?”’. As respostas possiveis foram: a) “Nao fez restricao,
levou vida normal como antes da pandemia” (referéncia); b) “Reduziu o contato com as pessoas,
mas continuou saindo de casa para trabalho ou atividades nao essenciais e/ou recebendo visitas™;
¢) “Ficou em casa e s6 saiu em caso de necessidade basica (comprar comida, remédio, ir ao médico
etc.)”’; e d) “Ficou rigorosamente isolado em casa”. A partir dessas categorias, construimos uma
varidvel bindria que assume valor 1 quando a resposta corresponde as op¢des c) ou d), indicando
um distanciamento social significativo.

O modelo inicial € composto apenas pelas varidveis em nivel individual, cuja descricdo sumadria
¢ feita a seguir. A descricdo precisa e as estatisticas descritivas de todas as varidveis, incluindo as

agregadas, consta nos apéndices A e C. Assim, temos:



P(distanc; = 1) = [y + 51 aux; + P2 idade;; + 3 idade?t + fBymulher;
+ B5ppi; + P fundamental,; + Sy medio; + (s superior;,
+ B9 casado;; + [Bignaotrab;,
+ (11 log(rendahora);; + [, doenprev;, + /513 COVIDposit;,
+ (14 COVIDsus; + (15 depress,,
+ P16 UF;; + P17 rural; + fis log(npessoas;)
+ (g responsavel,, + [oomulher; x responsavel,,

+ o1 mes + Pyomes X aux;; + oz rural;; X aux; + €;

em que aux;; representa o valor per capita do Auxilio Emergencial recebido pelo domicilio; idade;;
e idade?, capturam possiveis efeitos ndo lineares da idade; mulher;; indica o sexo feminino; ppi;,
¢ uma bindria que indica se o individuo € preto, pardo ou indigena; fundamental;;, medio; e
superior;, representam os niveis educacionais do individuo; casado;; indica se o individuo €
casado; naotrab;, indica se o individuo ndo trabalhou na semana de referéncia; log(rendahora);
€ o logaritmo da renda hordria individual; doenprev,, indica a presenca de doengas pré-existentes;
COVIDposit,, indica se o individuo apresentou teste positivo para COVID-19; COVIDsus;; indica
se o individuo apresentou suspeita de COVID-19; depress;, indica se houve diagndstico prévio de
depressao; UF; é uma varidvel categdrica para a unidade federativa; rural; identifica se o domicilio
estd localizado em drea rural; log(npessoas,) representa o logaritmo do nimero de moradores no
domicilio; responsavel,, indica se o individuo € responsével pelo domicilio; mes corresponde a
um conjunto de dummies mensais; € €; € um erro aleatério, com as hipéteses usuais.

Note-se que o modelo incorpora duas interagdes principais. A primeira, entre o Auxilio Emer-
gencial e as bindrias de tempo, permite capturar variagdes mensais no impacto do programa sobre
o comportamento de isolamento. A segunda interacdo € entre o Auxilio e a varidvel de localizacao
(urbana ou rural). O objetivo € identificar heterogeneidades territoriais no efeito do programa, consi-
derando que dreas rurais podem apresentar caracteristicas socioecondmicas, padroes de mobilidade

e condicdes de acesso a servigos distintos em relacdo as dreas urbanas.



Especificacao do modelo com varidveis agregadas

O modelo acima € incrementado com as seguintes varidveis agregadas:

P15 auxestrato.; + 15 votbolsonaro, o01s
+ fi7 auxestrato., x mes + 35 auxestrato,., x votbolsonaro, sps

+ P19 log(mortesCOVID,;) + fao log(casosCOVID,;)

em que o subscrito e indica o estrato geografico?; auxestrato representa o valor médio per capita
do Auxilio Emergencial recebido no estrato geografico de residéncia do individuo, capturando
possiveis efeitos agregados ou de transbordamento do programa; votbolsonaro corresponde a
propor¢ao de votos obtida por Jair Bolsonaro no primeiro turno das elei¢cdes presidenciais de 2018,
no mesmo estrato; e casosCOVID e mortesCOVID representam, respectivamente, o nimero de
casos e de mortes por COVID-19 por 100 mil habitantes, registrados no més da entrevista, também
no estrato geogréfico do individuo. Em alguns modelos, incluimos uma defasagem das varidveis
epidemioldgicas com o objetivo de capturar efeitos defasados da evolu¢do da pandemia sobre o
comportamento de isolamento.

Também no caso do Auxilio agregado, sao usadas interagdes. Optou-se por ndo duplicar as
interacoes entre més e ambas as varidveis de auxilio simultaneamente, uma vez que isso aumentaria
excessivamente a complexidade do modelo e criaria multicolinearidade. Em vez disso, sdo testadas
versoes alternativas do modelo com diferentes formas de interacdo, o que permite avaliar a robustez
dos resultados. Ainda € incluida uma interacao entre o valor do Auxilio recebido no domicilio e
a proporcao de votos em Bolsonaro no estrato geografico, o que permite verificar se o efeito do
Auxilio sobre o distanciamento varia conforme a inclinagdo politica da regido.

Todos os modelos sdo de efeitos individuais aleatérios. Essa escolha se justifica pelo desenho
amostral e pela natureza das varidveis analisadas. Nos microdados da PNAD COVID-19, ha grande
variacdo entre individuos e relativamente pouca repeti¢ao temporal para cada unidade amostral,
o que torna sem sentido identificar efeitos fixos individuais (Croissant; Millo, 2018). Os efeitos

aleatdrios permitem explorar tanto a variagdo temporal quanto a transversal, assumindo que o efeito

20 estrato geografico corresponde a um nivel de agregacio intermedidrio entre o nivel municipal e o nivel estadual.
Cf. Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (2022) e Geraldini e Justus (2025).



especifico de cada individuo € ndo correlacionado com as covaridveis explicativas. Essa suposi¢ao
€ plausivel neste caso, pois parte das varidveis-chave (como valores do Auxilio Emergencial no
domicilio e no estrato geogréfico, indicadores de contexto politico e epidemioldgico) varia no tempo
ou entre estratos, € ndo se espera que o componente inobservado individual esteja sistematicamente
associado a elas apds o controle pelas demais covaridveis (Baltagi, 2021). Para a aproximacao
numérica da integral da fun¢ao de verossimilhanga, utilizamos a quadratura de Gauss-Hermite com
R = 5 pontos de avaliagdo. Valores maiores de I? produzem resultados muito semelhantes, mas
aumentam significativamente o tempo de processamento. O pacote utilizado foi o pglm (Croissant,
2021). Todos os modelos fazem uso do peso amostral disponibilizado nos microdados da PNAD

COVID-19.

Pareamento por escore de propensao

Para estimar o efeito do recebimento do Auxilio Emergencial sobre a adesdo ao distanciamento,
utilizamos o método de pareamento por escore de propensio, a fim de controlar o viés de selecdao
associado a diferencas observaveis entre os individuos beneficidrios e ndo beneficidrios. O escore
de propensao representa a probabilidade de um individuo ter recebido o beneficio dadas as varidveis
observadas.

O pareamento foi feito com o pacote Matchlt (Ho et al., 2011). Inicialmente, testamos a
estimagdo da distdncia com o método tradicional de regressdo logistica. Contudo, o modelo
ndo convergiu, possivelmente por conta do nimero elevado de preditores. Para contornar esse
problema, especificamos a distancia com base em regressao penalizada por glmnet (com penalidade
LASSO). Isso permitiu maior estabilidade na estimacdo do escore de propensdo diante da alta
dimensionalidade da base.

A especificagdo final do pareamento foi nearest neighbor (vizinho mais préximo), com razao
1:1, sem reposi¢do, e restricdo de caliper igual a 0,1 no escore de propensdo, a fim de evitar
pareamentos entre unidades com escores muito distantes. As varidveis incluidas na estimacio do
escore de propensao foram: regido do pais, faixa etdria, situagdo ocupacional e faixa de renda,
sexo, escolaridade, presenca de doenca prévia, diagndstico prévio de depressdo, tipo de area
(urbana/rural), estado civil, cor ou etnia, nimero de moradores no domicilio em julho de 2020,

e papel desempenhado pela pessoa no domicilio. Utilizamos os pesos amostrais normalizados



da PNAD COVID-19 durante o pareamento para preservar a representatividade populacional da
amostra. A amostra final incluiu todos os individuos tratados e seus respectivos controles pareados.
Unidades fora do suporte comum, ou seja, sem contrapartida dentro do caliper especificado,
foram descartadas da andlise. Apds o procedimento de pareamento, restaram na base 140.020
observacdes, compostas por 28.004 individuos acompanhados ao longo dos cinco meses. Desses,
14.002 receberam o Auxilio Emergencial. Foram excluidos os individuos que ndo responderam a
pesquisa em todos os meses e/ou que mudaram seu status no que diz respeito ao recebimento do
Auxilio (isto €, foram mantidas apenas as pessoas que o receberam em todos os meses € as que nao

o receberam em nenhum meés). Detalhes do pareamento se encontram no apéndice B.

3 Resultados e discussao

Conforme se vé na Figura 1, a avaliacdo do balanceamento indicou melhora substancial apds o
pareamento: as diferencas médias padronizadas para a maioria das varidveis ficaram abaixo de 0,1,
indicando balanceamento aceitavel.

3. As varidveis referentes ao valor do Auxilio

Consta na Tabela 1 o resultado das estimagdes
Emergencial recebido pelo individuo (aux) e ao valor gasto com o Auxilio no estrato (auxestrato)
foram divididas por 100. Assim, seus coeficientes estimados representam, respectivamente, a
variagdo na probabilidade de distanciamento associada a um aumento de R$ 100 per capita e a
variagdo na probabilidade de distanciamento associada a um aumento de R$ 100 no gasto médio per
capita por estrato. A Figura 2 traz as razdes de chances implicadas pelos coeficientes do Modelo 2.

Os resultados mostram que o recebimento individual do Auxilio Emergencial aumentou signi-
ficativamente a probabilidade de distanciamento. Os valores obtidos sdo consistentes e relevantes:
no Modelo 1, por exemplo, o recebimento de R$ 100 aumentou a probabilidade de cumprir o dis-
tanciamento em cerca de 3,2%. Assim, o recebimento de uma parcela do Auxilio (R$ 600) implica
aumento de cerca de 20% na razdo de chances de cumprir o distanciamento.

Esse resultado tem significado prético importante e indica que o Auxilio Emergencial foi mais

benéfico do que apontam outros estudos que focam no Brasil. A pesquisa de De Leon, Malde

e McQuillin (2023), por exemplo, se baseia em um questiondrio online e indica que medidas de

30s coeficientes relativos as unidades federativas constam no apéndice C.



precaucdo em relacdo a doencga ja estavam sendo adotadas por boa parte da populacio, de forma que
o Auxilio ndo teria tido impacto na adocdo do distanciamento. Nosso resultado também contrasta
com o estudo de Morais et al. (2024): nesse trabalho, também usando dados da PNAD COVID-19
pareados por escore de propensdo (porém sem empregar metodologia de painel), os autores nao
encontram nenhum efeito do recebimento do Auxilio sobre a adesdo ao distanciamento moderado

*. Ainda, nossos resultados também sdo diferentes dos de Barberia e Piazza (2021),

ou rigoroso
que nao encontram efeito do Auxilio sobre o distanciamento. Por fim, mas levando em conta a
literatura que versa sobre outros paises, nossos resultados também diferem dos de Hsiao, Ko e Zhou
(2022), que mostram que transferéncias de renda vinculadas ao CARES Act nos Estados Unidos da
América (EUA) aumentaram a mobilidade.

Por outro lado, nossos resultados sao condizentes com diversos estudos. Em termos de pes-
quisas que utilizam microdados, Karlan et al. (2022), por exemplo, mostram que um programa de
transferéncia de renda aplicado em Gana foi eficaz para induzir o distanciamento social. Alvarez,
Gallego e Pecha (2022), por sua vez, mostram que um programa de transferéncia incondicional
de renda foi eficaz para reduzir a mobilidade em grandes cidades na Colombia. Ainda, estudos
baseados em transferéncias de renda condicionais (basicamente, licencas médicas remuneradas)
também mostram a eficdcia na inducdo ao distanciamento (Schneider; Harknett; Vivas-Portillo,
2021; Andersen et al., 2023). J4 em termos de pesquisas que usam dados agregados (e em niveis
de granularidade diferente), Razafindrakoto et al. (2022), Aminjonov, Bargain e Bernard (2023)
e Wright et al. (2020) também mostram que as transferéncias de renda facilitaram a adesdo ao
distanciamento e a redu¢do da mobilidade.

As bindrias de tempo refletem o momento da pandemia no Brasil. Em julho de 2020, a incidéncia
de COVID-19 atingia seu pior momento até entio (Bastos et al., 2021), e a adesao ao distanciamento,
que caira desde abril até junho, aumenta levemente em fins de junho e em julho (Moraes, 2021). Os
resultados mostram que essa adesdo cai muito entre julho e novembro: neste més, a probabilidade
cai cerca de 70%. Ja a interacdo do Auxilio com as bindrias de tempo mostra que sua eficdcia na
indugdo ao distanciamento diminuiu ao longo dos meses. Por um lado, isso mostra a persisténcia

da eficdcia do beneficio; por outro, evidencia o esgotamento das medidas restritivas e também os

4Conforme indicamos na se¢do de metodologia, codificamos o distanciamento como uma varidvel bindria, de forma
que cumprir o distanciamento equivale precisamente ao distanciamento moderado ou rigoroso utilizado pelos autores.
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limites do préprio Auxilio em sustentar o isolamento.

Balanceamento das covariaveis

Regido Centro-Oeste -

Regido Nordeste -

Regido Norte -

Regido Sudeste

Regido Sul 1

Adolescente (até 17 anos) A
Adulto (30 a 59 anos -

Jovem (18 a 29 anos) -

Idoso (60 anos ou mais) -
Buscando emprego

Dados incompletos sobre renda e emprego -
Desalentado

Renda - R$1601 a R$3000
Renda - R$3001 a R$10000 -
Renda - R$ 801 a R$ 1600 -
Renda - até R$800

Renda - Mais de R$ 10000 -
Férias/licenga/distanciamento -
Nao procurou emprego (outros motivos) -
Renda - ndo se aplica -

Renda néo informada -

Mulher

Ensino fundamental completo -
Ensino médio completo -

Ensino superior completo -
Possui doenga pré-existente -
Zona urbana

Diagnéstico de depressao - sim -
Diagnéstico de depressao - néao o
Diagndstico de depresséo - ignorado
Solteiro(a)

Pessoa branca -

Pessoa preta -

Pessoa amarela A

Pessoa parda A

Pessoa indigena -

Nao referiu cor/etnia -

Responsavel pelo domicilio A

05 1.0

Diferencas médias absolutas padronizadas

Amostra
=o~— Nao ajustada

=o— Ajustada

Figura 1: Grafico com balanceamento das covaridveis apds pareamento por escore de propensao.

Fonte: Elaborada pelos autores.
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Tabela 1: Efeito das varidveis selecionadas sobre o distanciamento social

Modelo 1  Modelo 2 Modelo 3 Modelo 4 Modelo 5 Modelo 6
aux 0.032%** 0.029** 0.065* 0.103*** 0.029** 0.035%**
(0.009) (0.009) (0.029) (0.031) (0.009) (0.010)
auxextrato 0.268*** 0.216*** 0.164** 0.343*** 0.144*
(0.039) (0.041) (0.053) (0.058) (0.069)
votbolsonaro -0.010**  —-0.010** —-0.012**  —0.011**  —0.014**
(0.003) (0.004) (0.004) (0.004) (0.005)
aux X agosto 0.019
(0.012)
aux X setembro —0.001 —0.023*
(0.012) (0.011)
aux X outubro —0.000 —0.024*
(0.012) (0.012)
aux X novembro —0.020 —0.047***
(0.013) (0.012)
aux X rural —0.036 —0.034
(0.021) (0.023)
aux X votbolsonaro —0.001 —0.001
(0.001) (0.001)
auxestrato x agosto —0.234%**
(0.054)
auxestrato x setembro —0.021 0.236*
(0.092) (0.107)
auxestrato x outubro —0.174 0.068
(0.152) (0.173)
auxestrato X novembro 0.115 0.402**
(0.117) (0.132)
auxestrato x rural —0.031 —0.012
(0.042) (0.056)
auxestrato x votbolsonaro —0.000 —0.001
(0.002) (0.002)
log(casosCOVID) 0.097*** 0.137*** 0.094*** 0.140***
(0.028) (0.032) (0.028) (0.032)
log(casosCOVID;_1) —0.079 —0.071
(0.041) (0.042)
log(mortesCOVID) 0.014 —0.028 —0.006 —0.047
(0.029) (0.037) (0.030) (0.037)
log(mortesCOVID;_) 0.012 0.030
(0.036) (0.036)
agosto —0.478***  —0.422***  —0.470*** 0.048
(0.024) (0.025) (0.034) (0.115)
setembro —0.881***  —0.745*** —0.731*** —0.297*** —0.650*** —0.751***
(0.024) (0.031) (0.038) (0.036) (0.161) (0.184)



outubro —1.369%**  —1.081*** —1.069*** —0.721*** —0.772"** —(.885"*
(0.025) (0.048) (0.053) (0.056) (0.166) (0.188)

novembro —1.5207%  —1.314**  —1.257**  —0.923*** —1.382** —1.591**
(0.026) (0.039) (0.047) (0.050) (0.170) (0.188)

COVIDposit 0.276*** 0.274*** 0.268* 0.298** 0.270** 0.300**
(0.084) (0.083) (0.083) (0.109) (0.083) (0.109)
COVIDsus 0.603*** 0.603*** 0.596*** 0.676*** 0.597*** 0.676***
(0.072) (0.072) (0.072) (0.091) (0.072) (0.092)
doenprev 0.245*** 0.247*** 0.246*** 0.263*** 0.247*** 0.264***
(0.042) (0.042) (0.042) (0.056) (0.042) (0.056)
depress 0.338*** 0.337*** 0.335*** 0.322** 0.338*** 0.326**
(0.082) (0.083) (0.083) (0.117) (0.083) (0.117)
rural 0.569*** 0.551*** 0.614*** 0.614*** 0.603*** 0.582***
(0.056) (0.057) (0.068) (0.076) (0.090) (0.106)
casado —0.000 —0.004 —0.003 0.002 —0.003 0.003
(0.055) (0.055) (0.055) (0.061) (0.055) (0.061)
idade -0.073***  —0.073*** —0.073*** —-0.078*** —0.073*** —0.078***
(0.009) (0.009) (0.009) (0.010) (0.009) (0.010)
idade? 0.001*** 0.001*** 0.001*** 0.001*** 0.001*** 0.001***
(0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000)
log(rendahora) —0.053 —0.049 —0.048 —0.063 —0.049 —0.064
(0.033) (0.033) (0.033) (0.042) (0.033) (0.042)
naotrab 3.070*** 3.077** 3.081*** 3.266** 3.079*** 3.262%**
(0.080) (0.080) (0.080) (0.098) (0.080) (0.098)
ppi —0.059 —0.065 —0.065 —0.080 —0.065 —0.080
(0.047) (0.047) (0.047) (0.053) (0.047) (0.053)
mulher 0.405*** 0.406*** 0.410*** 0.398*** 0.407*** 0.394**
(0.109) (0.108) (0.108) (0.121) (0.108) (0.120)
responsavel —0.253**  —0.251**  —0.252** —0.263* —0.251** —0.263*
(0.096) (0.096) (0.095) (0.106) (0.096) (0.106)
fundamental —0.172**  —-0.170**  —0.173**  —0.215**  —0.172**  —0.215**
(0.062) (0.062) (0.062) (0.070) (0.062) (0.070)
medio 0.131* 0.133* 0.137* 0.148* 0.135* 0.146*
(0.062) (0.062) (0.062) (0.071) (0.062) (0.071)
superior 0.449*** 0.445*** 0.445*** 0.439*** 0.445*** 0.437***
(0.087) (0.087) (0.087) (0.098) (0.087) (0.098)
log(npessoas) —0.075 —0.077 —0.079 —0.103 —0.077 —0.100
(0.053) (0.053) (0.053) (0.059) (0.053) (0.059)
mulher xresponsavel 0.197 0.199 0.195 0.220 0.199 0.225
(0.122) (0.121) (0.121) (0.136) (0.121) (0.135)
Log-likelihood —62782.700 —62743.748 —62723.626 —49888.566 —62719.856 —49891.400
AIC 125667.401 125593.497 125569.252 99899.132 125561.711 99904.800
Pseudo R? (McFadden) 0.187 0.188 0.188 0.354 0.188 0.354

Notas: ***p < 0.001; **p < 0.01; *p < 0.05.
N = 140020 observagoes.

Erros-padrao clusterizados por individuo.
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Nota: foram excluidos os coeficientes relativos ao intercepto, a varidvel naotrab, € ao
desvio-padrao do termo de efeito aleatorio.

Figura 2: Grafico com razdes de chances associadas ao Modelo 2. Fonte: Elaborada pelos autores.

A bindria que indica se o individuo habita regido rural € significativa, implicando um aumento
de 80% na chance de adesdo ao distanciamento. Esse efeito € inesperado: em estudos baseados
em questiondrios aplicados no Brasil e nos EUA, notou-se que residentes de regides rurais tinham
menor probabilidade de adotar medidas protetivas em relacdo a COVID-19 (Callaghan et al., 2021;
Villela et al., 2021; Greteman et al., 2022). Entre as explicacdes para essa diferencga estdo a menor
percepg¢ao de risco de contrair a doenca no meio rural, a maior informalidade laboral nesse meio,
a impossibilidade de realizar remotamente trabalhos tipicamente rurais, € 0 maior ceticismo em
relacdo a gravidade da doenga por parte dos habitantes dessas regides. Os resultados apresentados
aqui mostram que esses fatores que dificultam o distanciamento sdo contrabalan¢ados por outros

determinantes: se por um lado, como mostram Milbourne e Kitchen (2014) e Ogushi, Roy e
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Kaski (2025), a maior dispersdo espacial do meio rural impele seus habitantes a se movimentar
mais, por outro lado essa configuracdo espacial é, por si s6, uma barreira & mobilidade (Mseke;
Jessup; Barnett, 2024). Assim, mesmo que fatores atitudinais (como a menor percepg¢do de risco)
desfavorecam a adesdo consciente as medidas protetivas, a dispersdo espacial pode servir como um
fator protetor nao intencional.

Por outro lado, a interacdo entre a varidvel rural e o recebimento do Auxilio Emergencial
indica que o efeito protetor do beneficio foi menor em dreas rurais. Habitantes dessas regides que
receberam o Auxilio tenderam a respeitar menos o distanciamento social, o que estd em consonancia
com os achados de Callaghan et al. (2021), Villela et al. (2021) e Greteman et al. (2022). E plausivel
supor que muitos desses individuos exerciam ocupacdes que nao podiam ser realizadas de forma
remota, o que os levou a manter seus deslocamentos apesar do suporte financeiro.

O Auxilio apresentou efeitos agregados positivos significativos sobre o distanciamento social
no nivel de estrato geografico, indicando forte associa¢do entre o recebimento do beneficio e o
aumento da adesao as medidas de isolamento. Esse efeito pode ser explicado por, pelo menos, dois
canais principais. O primeiro € o efeito multiplicador de renda: como mostramos anteriormente
(Geraldini; Justus, 2025), o programa aumentou substancialmente a renda do trabalho de domicilios
beneficiarios, especialmente nos estratos mais pobres. Para muitos trabalhadores informais, ficar
em casa significava perda de renda; ao oferecer compensacgao financeira que atenuou essas perdas,
o Auxilio reduziu a pressdo econdmica que forcava a saida para atividades externas.

O segundo canal envolve mecanismos comportamentais e de normas sociais, conforme discutido
por Bicchieri e Xiao (2009) e corroborado por evidéncias de Tarry et al. (2022), Falco e Zaccagni
(2021) e Bavel et al. (2020). A teoria das normas sociais sustenta que a conformidade depende de
expectativas empiricas (crenca de que a maioria seguird a norma) e normativas (crenca de que a
maioria considera que se deve segui-la). O Auxilio reduziu barreiras econdmicas centrais a adesao
ao distanciamento, permitindo que as pessoas permanecessem em casa sem comprometer (tanto)
sua subsisténcia. Isso pode ter facilitado o alinhamento entre expectativas empiricas e normativas,
refor¢cando a percep¢ao de que o distanciamento estava sendo de fato adotado e era socialmente
esperado.

A varidvel votbolsonaro apresenta coeficiente negativo e estatisticamente significativo em

todos os modelos em que foi incluida, sugerindo que individuos em municipios com maior propor¢ao
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de votos para Bolsonaro tenderam a respeitar menos o distanciamento social. Os coeficientes
estimados para essa varidvel sao préximos a —0,012, o que significa que cada aumento de 1 ponto
percentual na propor¢do de votos para Bolsonaro no estrato esteve associado a uma redugdo de 1,2%
na chance relativa de adesdo ao distanciamento social. Assim, por exemplo, em dois municipios
idénticos em todos os demais aspectos, mas onde a diferenca de votos em Bolsonaro € de 10 pontos
percentuais (por exemplo, 40% vs. 50%), espera-se que 0 municipio com maior votacao apresente
uma reducdo de aproximadamente 12% na chance de adesdo ao distanciamento. Além disso, a
interacdo aux X votbolsonaro apresenta coeficientes negativos, sugerindo que o efeito positivo
do Auxilio Emergencial sobre o distanciamento foi enfraquecido em localidades mais alinhadas
politicamente com Bolsonaro.

Esses resultados sdo corroborados por outros estudos. Com base em dados de dimensdo
temporal mais curta, Gagete-Miranda, Mariani e Rettl (2020) concluiram que o comportamento
de Bolsonaro — particularmente sua participacdo nas manifestacdes de 15 de marco de 2020 —
levou a um aumento de 19% no ndmero didrio de novos casos de COVID-19 em cidades com maior
propor¢do de seus eleitores, em grande parte provavelmente devido a reducdo do distanciamento
social. Ajzenman, Cavalcanti e Da Mata (2023) confirmaram essa queda imediata no distanciamento
social em municipios pré-governo apds Bolsonaro minimizar publicamente os riscos da pandemia,
observando um aumento consistente nos gastos presenciais com cartdo de crédito. Esse efeito foi
mais pronunciado em dreas com maior penetracdo da midia local, atividade no Twitter e presenca de
populacao evangélica. Por fim, Rache et al. (2021) e Razafindrakoto et al. (2022) encontraram uma
correlacdo positiva direta entre o apoio eleitoral a Bolsonaro e taxas mais aceleradas de mortalidade
por COVID-19, destacando que a retdrica presidencial influenciou seus apoiadores a adotarem
comportamentos mais arriscados. Esse “efeito Bolsonaro” demonstrou um impacto persistente nos
resultados de satide publica (Rache et al., 2021). Nossos resultados complementam essa literatura
ao quantificar, de forma distinta, o impacto do bolsonarismo sobre a adesdo ao distanciamento
social.

Os resultados indicam que individuos com diagndstico prévio de depressao apresentaram pro-
babilidade significativamente maior de aderir ao distanciamento social. Pessoas com condicdes
de satide preexistentes, com diagndstico ou com suspeita de COVID-19 também mostraram maior

propensao ao distanciamento. Esse padrdo € coerente com a expectativa l6gica de que grupos com
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saide ou bem-estar mental comprometidos percebem maior vulnerabilidade a desfechos graves
da COVID-19, adotando comportamentos mais cautelosos. Esse achado é condizente com os de
Villela et al. (2021) e Alicea-Planas, Trudeau e Vasquez Mazariegos (2021), que também t€m por
foco a populacdo brasileira. Papageorge et al. (2021), no entanto, ndo encontraram efeito robusto
para condicdes pré-existentes nos EUA. Embora os autores ressaltem que isso pode significar que
sua amostra ndo era representativa, pode-se argumentar que em locais com pouca protecao social o
imperativo econdmico acaba por predominar.

O estado ocupacional também se mostrou determinante: estar desempregado ou ndo trabalhar
esteve fortemente associado a maior probabilidade de distanciamento social. Este efeito expressivo
reforca que a impossibilidade de suspender atividades remuneradas € uma barreira central a adesao,
sobretudo entre trabalhadores informais. Esse resultado € amplamente corroborado por outras
pesquisas (Razafindrakoto et al., 2022; Wright et al., 2020; Aminjonov; Bargain; Bernard, 2023).

Em termos de racga/etnia, individuos que se identificam como negros, pardos ou indigenas
apresentaram menor probabilidade de aderir ao distanciamento social. Esse resultado converge
com Razafindrakoto et al. (2022), Souza, Dumont-Pena e Patrocino (2022) e Souza (2021), que
mostram maior incidéncia e mortalidade por COVID-19 em populag¢des ndo-brancas, explicada por
sua maior presenga em servigos essenciais, trabalho informal e moradias densamente povoadas.
Papageorge também destacam que desigualdades raciais estruturais limitam a capacidade de ado¢ao
de comportamentos protetivos. Quanto ao género, mulheres foram mais propensas a praticar o
distanciamento, o que também se acorda com a literatura (Okten; Gollwitzer; Oettingen, 2020;
Villela et al., 2021). Ainda, enquanto homens responsaveis pelo domicilio praticaram menos
distanciamento, a interacdo entre mulher e chefe de domicilio tendeu a anular esse efeito. Isso
pode ser lido como outra faceta de algo bem descrito na literatura: a sobrecarga de mulheres com
trabalhos domésticos e trabalhos de cuidado (Alloatti; Oliveira, 2023).

Como esperado, a relacdo com a idade revelou padrdo quadratico, e a menor probabilidade de
distanciamento foi encontrada para individuos com cerca de 32 anos. Esse resultado estd de acordo
com o que colocam Razafindrakoto et al. (2022), que associam maior disseminacdo da doenga
a municipios mais jovens, € com Villela et al. (2021), que ressaltam que a percep¢ao de risco
cresce com idade. Em termos de educacdo, verificou-se efeito negativo para ensino fundamental,

positivo para ensino médio e positivo para ensino superior, reforcando a correlagio positiva entre
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escolaridade e adesdo, ja observada também por Villela et al. (2021). Em geral, os coeficientes para
tamanho do domicilio ndo atingem significancia estatistica, mas sugerem que ha maior dificuldade
de isolamento em lares maiores e possivelmente superlotados. Esse padrao também identificado por
Brandily et al. (2021) na Franca. Ser responsavel pelo domicilio esteve negativamente associado
ao distanciamento, provavelmente por maior necessidade de atividades externas.

Por fim, o achado de que um aumento do nimero de casos de COVID-19 em um estrato se
correlaciona com maior distanciamento social € esperado (Giordani et al., 2022). O fato inesperado
de as mortes por COVID-19 nao aumentarem significativamente o distanciamento pode ser explicado
pela colinearidade entre as varidveis: € razodvel supor que mortes podem ser consideradas um

subconjunto de casos. Logo, € possivel que o numero de casos absorva o efeito das mortes.

4 Conclusao

Este trabalho apresenta algumas limitacdes. O uso de dados da PNAD COVID-19, embora abran-
gente, estd sujeito a vieses de mensuracdo e a problemas inerentes a dados autorreportados. O
algoritmo utilizado para identificar beneficiarios do Auxilio também pode ser impreciso, como
apontam Costa et al. (2022). Além disso, apesar de termos realizado o pareamento por escore de
propensdo, ndo € possivel descartar completamente a presenca de varidveis nao observadas que
afetem simultaneamente a probabilidade de receber o beneficio e de aderir ao isolamento. Por fim,
o estudo captura apenas um periodo especifico da pandemia: o da segunda onda. Isso pode limitar
a generalizacao dos resultados para outros contextos ou fases da crise sanitdria.

Os resultados deste estudo indicam que o Auxilio Emergencial teve papel relevante na promogao
do distanciamento social durante a pandemia de COVID-19 no Brasil, tanto em nivel individual
quanto em nivel agregado. O recebimento do valor padrao do beneficio esteve associado a um
aumento nas chances de adesdo ao isolamento, enquanto acréscimos médios per capita no Auxilio
por estrato geografico também apresentaram efeito positivo significativo, sugerindo a presenca
de um mecanismo de reforco comunitdrio. Sugerimos que o impacto do beneficio se deu nao
apenas via alivio econdmico direto, mas também por meio do fortalecimento de normas sociais
pré-distanciamento.

Esses resultados corroboram as hipéteses iniciais levantadas no estudo: primeiro, que a reducao
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dos custos econdmicos individuais decorrentes do Auxilio Emergencial facilitaria a adesdo ao
distanciamento social. Segundo, que o beneficio poderia gerar efeitos indiretos por meio de seu
efeito multiplicador sobre a renda (Geraldini; Justus, 2025) e também por meio de mecanismos
sociais, reforcando normas de comportamento em nivel comunitério.

Além disso, a andlise das interacdes entre o Auxilio e varidveis de contexto (como drea ru-
ral/urbana e alinhamento politico local) permite avaliar a validade das hip6teses levando em conta
heterogeneidades territoriais e comportamentais. Observamos que o efeito do Auxilio foi mais limi-
tado em dreas rurais e em estratos com maior apoio a Bolsonaro, indicando que barreiras estruturais
e fatores politicos podem moderar a eficdcia de politicas emergenciais de transferéncia de renda.
Isso refor¢a a importancia de se considerar contextos locais ao desenhar e implementar politicas

publicas voltadas a satide e a protecao social.
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Apéndice A

Detalhamento das variaveis em nivel individual

Os microdados foram extraidos com o pacote COVIDIBGE (Assunc¢ao; Hidalgo, 2024). A pesquisa

foi realizada mensalmente entre os meses de julho a novembro de 2020, com o objetivo de mensurar os

impactos sociais e econdmicos da pandemia. Foram considerados apenas os entrevistados com 14 anos ou

mais. As observacdes com valores ausentes ou inconsisténcias em varidveis centrais (por exemplo, respostas

“Ignorado” para cor/raga e estado de depressao) foram removidas.

a. Auxilio Emergencial — varidvel aux

Varidvel relativa ao recebimento de Auxilio Emergencial e ao valor recebido por parte de algum
membro da familia. Como a PNAD COVID nao identifica qual pessoa do domicilio recebeu o auxilio,
com base em (Costa et al., 2022) construimos um algoritmo que segue algumas regras que permitem
identificar o/a recebedor/a. Primeiro, calcula-se o nimero esperado de beneficiarios no domicilio
dividindo o valor declarado por R$ 600, limitado a quatro. Em seguida, filtram-se individuos nao
formalmente empregados e com idade até 65 anos. Ordenam-se esses candidatos por prioridade
(primeiro o/a responsavel do domicilio, depois o/a cOnjuge e, em seguida, os demais em ordem
decrescente de idade). Selecionam-se tantos individuos quantos forem necessarios para igualar o
ndmero esperado de beneficidrios. Por fim, se ainda houver vagas nio preenchidas, o algoritmo relaxa
arestri¢do, permitindo incluir qualquer pessoa do domicilio, repetindo o mesmo critério de ordenacio
até preencher todas as cotas. Para facilitar a interpretacio dos resultados, a varidvel foi dividida por
100, de modo que o coeficiente estimado representa a variagcdo na probabilidade de distanciamento
social associada a cada R$ 100 per capita recebidos.

b. Idade — variadveis idade e idade*2

C.

A varidvel de idade foi inserida de forma continua, bem como em forma quadrdtica, a fim de captar
possiveis efeitos ndo lineares da idade sobre a probabilidade de adesdo ao distanciamento social.

Sexo biolégico feminino — varidvel mulher

Assume valor 1 para individuos do sexo biol6gico feminino e 0 para masculino. A categoria de

referéncia € “homem”. A PNAD COVID-19 ndo contempla identidade de género diversa, o que
infelizmente impede a andlise de pessoas trans, ndo bindrias ou com outras identidades de gé€nero.

d. Cor, raca ou etnia preta, parda ou indigena — variavel ppi

€.

A varidvel tem como categoria de referéncia “Branca” ou “Amarela”. A bindria construida recebeu
valor 1 caso a entrevistada tenha respondido “Preta”, “Parda” ou “Indigena”. No pareamento por
escore de propensao, manteve-se a varidvel original, com todas as suas respostas.

Escolaridade — varidveis fundamental, medio e superior

Derivada da varidvel de escolaridade, categorizada em trés varidveis bindrias cuamulativas: fundamen-
tal (ensino fundamental completo ou incompleto), médio (ensino médio completo ou incompleto) e
superior (ensino superior completo, incompleto ou pds-graduagdo). A categoria de referéncia é “sem
instrucao”.
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f. Estado civil: casado — varidvel casado
Como a PNAD COVID-19 nao investiga diretamente o estado civil, esta varidvel foi inferida a partir da
condi¢ado do individuo no domicilio. Identificou-se a presenca de conjuge no domicilio e marcaram-se
como “casado(a)” tanto as pessoas listadas como conjuges quanto o/a responsdvel do domicilio nesses
casos. Nos demais, definiu-se como “solteiro(a)”. Esse procedimento gera imprecisdes, pois nem
todos os casados sdo identificados.

g. Situacdo no mercado de trabalho: ndo trabalhou — varidvel naotrab
Variavel bindria que assume valor 1 se o individuo nao exerceu atividade remunerada na semana de
referéncia, independentemente do motivo.

h. Renda por hora trabalhada — variavel rendahora
Varidvel continua que representa o valor da renda por hora trabalhada no trabalho principal. Foi
calculada dividindo-se a renda mensal habitual por quatro e, em seguida, pelas horas semanais
trabalhadas. Para individuos que ndo trabalharam na semana, atribuiu-se R$ 1/hora (log igual a zero).
Nos casos de horas igual a zero, mas com declaracio de trabalho, imputou-se a média de 34,29 horas

semanais.

i. Doenca prévia — varidvel doenprev
Varidvel bindria codificada como “Sim” caso o respondente tenha referido diagndstico médico prévio
de diabetes, hipertensao, doencas pulmonares, doencgas cardiacas ou cancer.

J- Teste positivo para COVID-19 — varidvel COVIDposit
Varidvel bindria codificada como “Sim” caso o respondente tenha referido que foi diagnosticado com
COVID-19 por meio de exames de sangue ou SWAB nasal.

k. Suspeita de COVID-19 — varidvel COVIDsus
Variavel bindria codificada como “Sim” caso o respondente tenha referido que apresentou suspeita de
COVID-19, de acordo com os critérios clinicos dispostos pela OMS (Organizagao Mundial da Sauide,
2022). Considera-se suspeito o individuo que tenha apresentado inicio agudo de febre e tosse (quadro
de sindrome gripal); ou o inicio agudo de trés ou mais dos seguintes sinais ou sintomas: febre, tosse,
fadiga, dor de cabeca, mialgia, dor de garganta, coriza, dispneia, ndusea ou diarreia.

1. Diagnéstico prévio de depressdo — varidvel depress
Varidvel bindria indicando se o participante ji recebeu diagndstico médico de depressdo. Respostas
“Sim” foram codificadas como 1; respostas “Nao”” como 0.

m. Unidade da Federagdo — varidvel uf
Varidvel categdrica com 27 categorias correspondentes as Unidades da Federacdo, utilizada como
efeitos fixos para controlar por fatores regionais ndo observados. Como nao faz parte dos objetivos
discutir particularidades regionais, os coeficientes nao sdo reportados, mas constam no apéndice C.

n. Area rural — varidvel rural
Assume valor 1 se o domicilio estd localizado em area rural e O se em area urbana.
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0. Numero de habitantes no domicilio — varidvel npessoas
Informa a quantidade de pessoas que habitavam o domicilio em julho de 2020. Para captar nio
linearidade, a varidvel foi logaritmizada.

p. Papel do individuo no domicilio: responsavel — varidvel responsavel
Classifica as respostas em duas possibilidades: responsével pelo domicilio; e outro (incluindo c6njuge,
filhos, pais etc).

q. Mé&s (bindrias de tempo) — varidvel mes
Conjunto de varidveis indicadoras para os meses de agosto a novembro de 2020. Julho € a categoria
de referéncia. Essas dummies controlam varia¢des temporais comuns a todos os individuos.

r. Valor médio do Auxilio Emergencial por estrato — varidvel auxestrato
Varidvel continua que representa o valor médio per capita do Auxilio Emergencial no estrato geografico
do domicilio. Identificag@o do estrato realizada por mapeamento de c6digos municipais para estratos
(Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica, 2022). Dados do programa obtidos no Portal da
Transparéncia do Governo Federal (2023) e divididos pela populacdo segundo o Censo 2022 (Pereira;
Barbosa, 2023). Para interpretacao, foi dividida por 100, de modo que o coeficiente indica o efeito de
um aumento de R$ 100 per capita no valor médio do Auxilio no estrato.

s. Porcentagem de votos para Bolsonaro em 2018 — varidvel votbolsonaro
Variavel continua que informa a porcentagem de votos vélidos para Jair Bolsonaro no segundo turno
de 2018, calculada para cada municipio (Tribunal Superior Eleitoral, 2024) e agregada ao nivel dos
estratos geograficos da PNAD COVID-19.

t. Varidveis epidemioldgicas: casos e mortes por COVID-19 — varidveis casosCOVID e mortesCOVID
Compostas pelo nimero de casos confirmados e de 6bitos por 100 mil habitantes, tanto no més
corrente quanto com defasagem de um més. Dados municipais de Cota (2020), agregados ao nivel de
estrato.

Apéndice B
Detalhamento do pareamento por escore de propensao

Para a construcio do escore de propensio, utilizamos diversas varidveis individuais e domiciliares, que
passaram por transformacdes e recodificacdes para adequagao a andlise.

a. Idade — varidvel idade
Varidvel numérica categorizada em faixas (13—17 — adolescente; 18-29 — jovem; 30-59 — adulto; mais
de 60 anos — idoso), tendo por referéncia a categoria “adulto”. Menores de 13 anos foram excluidos
do estudo.

b. Distanciamento social — varidvel isol_binaria
Varidvel bindria que indica adesdo rigorosa ao isolamento. Codificacdo: ¢sol_binaria = 1 para
individuos que "Ficaram rigorosamente em casa"ou "Ficaram em casa e s6 sairam em caso de
necessidade basica"; isol_binaria = 0 para aqueles que "Reduziram o contato com as pessoas, mas
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continuaram saindo para trabalho ou atividades ndo essenciais e/ou recebendo visitas"ou que "Nao
fizeram restri¢ao, levando vida normal como antes da pandemia".

c. Papel no domicilio — varidvel responsavel
Variavel categorica que distingue responsaveis pelo domicilio e outros membros da familia ou agre-
gados.

d. Regido geografica — varidvel regiao
Varidvel categdrica com as cinco grandes regides do Brasil: Sul, Sudeste, Centro-Oeste, Nordeste e
Norte.

e. Faixa de renda por idade e situacdo laboral — varidvel faixa_renda_trabalho
Classifica individuos conforme idade, situacdo laboral e renda mensal. Exclusdo: menores de 13
anos. Categorias: afastados; desalentados; nao procurou emprego; buscando emprego; trabalhadores
por faixas salariais (até R$800, R$801-1.600, R$1.601-3.000, R$3.001-10.000, acima de R$10.000);
renda ndo informada; dados incompletos; ndo classificados.

f. Cor/Etnia — varidvel cor
Criada a partir da autodeclarag@o de cor ou raga.

g. Sexo — varidvel sexo
Obtida diretamente da varidvel original.

h. Classificagdo urbano/rural — varidvel urbano_rural
Categorizada em “urbano” e “rural”.

i. Estado civil — varidvel estado_civil
Criada com base na presenga de conjuge no domicilio e na composi¢do familiar, classificando indivi-
duos em “casado” ou “solteiro”.

j- Grau de escolaridade — varidvel escolaridade
Construidas varidveis bindrias cumulativas para os niveis fundamental, médio e superior.

k. Diagnéstico prévio de depressdo — varidvel dep_previa
Varidvel bindria indicando se o individuo possuia diagnéstico prévio de depressao.

1. Diagnéstico prévio de outras doengas — varidvel doencas_cronicas
Varidvel bindria indicando diagndstico prévio de diabetes, hipertensao, doencas pulmonares, doencas
cardiacas ou cancer.

m. Recebimento de Auxilio Emergencial — varidvel aux
Identifica¢do dos beneficidrios realizada em multiplos passos, conforme descrito na se¢do acima.
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Apéndice C

Tabela C.1: Resumo das varidveis categéricas (N = 140020)

Variavel Nao Sim  Sim (%)
naotrab 67566 72454 51.7
distanc 74011 66009 47.1
fundamental 53646 86374 61.7
medio 80639 59381 42.4
superior 129793 10227 7.3
COVIDsus 137400 2620 1.9
COVIDposit 135388 4632 33
depress 134497 5523 39
ppi 65880 74140 53.0
mulher 70030 69990 50.0
casado 45893 94127 67.2
doenprev 99902 40118 28.6
rural 109020 31000 22.1
responsavel 26190 113830 81.3

Tabela C.2: Estatisticas descritivas das varidveis continuas

Variavel N Média Desv. Pad. Min. Max.
idade 140020 46.59 14.49 14 108
npessoas 140020  3.30 1.44 1 15
rendahora 140020 6.04 15.28 0.12  1700.00
aux 140020 1.77 2.06 0.00 3.60
mortesCOVID 146 11.52 7.57 0.67 58.60
casosCOVID 146 553.65 389.69 27.53 3127.80
auxestrato 146 1.66 0.51 0.67 3.45
votbolsonaro 146 43.06 15.35 11.51 68.28
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Tabela C.3: Efeito das varidveis selecionadas sobre o distanciamento social, com
coeficientes para Unidades Federativas

Modelo 1  Modelo 2 Modelo 3  Modelo 4 Modelo 5 Modelo 6
aux 0.032*** 0.029** 0.065* 0.103*** 0.029** 0.035***
(0.009) (0.009) (0.029) (0.031) (0.009) (0.010)
auxextrato 0.268*** 0.216*** 0.164** 0.343*** 0.144*
(0.039) (0.041) (0.053) (0.058) (0.069)
votbolsonaro -0.010**  -0.010**  —0.012** —0.011** —0.014**
(0.003) (0.004) (0.004) (0.004) (0.005)
aux xagosto 0.019
(0.012)
aux xsetembro —0.001 —0.023*
(0.012) (0.011)
aux xoutubro —0.000 —0.024*
(0.012) (0.012)
aux xnovembro —0.020 —0.047***
(0.013) (0.012)
aux xrural —0.036 —0.034
(0.021) (0.023)
aux xvotbolsonaro —0.001 —0.001
(0.001) (0.001)
auxestrato xagosto —0.234***
(0.054)
auxestrato xsetembro —0.021 0.236*
(0.092) (0.107)
auxestrato xoutubro —0.174 0.068
(0.152) (0.173)
auxestrato xnovembro 0.115 0.402**
(0.117) (0.132)
auxestrato xrural —0.031 —0.012
(0.042) (0.056)
auxestrato xvotbolsonaro —0.000 —0.001
(0.002) (0.002)
log(casosCOVID) 0.097*** 0.137*** 0.094*** 0.140***
(0.028) (0.032) (0.028) (0.032)
log(casosCOVID;_1) —0.079 —0.071
(0.041) (0.042)
log(mortesCOVID) 0.014 —0.028 —0.006 —0.047
(0.029) (0.037) (0.030) (0.037)



log(mortesCOVID,_1) 0.012 0.030

(0.036) (0.036)
agosto —0.478%*  —0.422***  —0.470*** 0.048
(0.024) (0.025) (0.034) (0.115)
setembro —0.881"**  —0.745*** —0.731*** —0.297*** —0.650*** —0.751***
(0.024) (0.031) (0.038) (0.036) (0.161) (0.184)
outubro —-1.369*** —1.081*** —1.069*** —0.721*** —0.772*** —(0.885***
(0.025) (0.048) (0.053) (0.056) (0.166) (0.188)
novembro —1.520*** —1.314*** —1.257"* —0.923*** —1.382*** —1.591***
(0.026) (0.039) (0.047) (0.050) (0.170) (0.188)
COVIDposit 0.276*** 0.274*** 0.268** 0.298** 0.270** 0.300**
(0.084) (0.083) (0.083) (0.109) (0.083) (0.109)
COVIDsus 0.603*** 0.603*** 0.596*** 0.676*** 0.597*** 0.676***
(0.072) (0.072) (0.072) (0.091) (0.072) (0.092)
doenprev 0.245%** 0.247*** 0.246*** 0.263*** 0.247*** 0.264***
(0.042) (0.042) (0.042) (0.056) (0.042) (0.056)
depress 0.338*** 0.337%** 0.335*** 0.322** 0.338*** 0.326**
(0.082) (0.083) (0.083) (0.117) (0.083) (0.117)
rural 0.569*** 0.551%** 0.614*** 0.614*** 0.603*** 0.582***
(0.056) (0.057) (0.068) (0.076) (0.090) (0.106)
casado —0.000 —0.004 —0.003 0.002 —0.003 0.003
(0.055) (0.055) (0.055) (0.061) (0.055) (0.061)
idade —-0.073*** —0.073*** —0.073*** —0.078*** —0.073*** —0.078***
(0.009) (0.009) (0.009) (0.010) (0.009) (0.010)
idade? 0.001*** 0.001*** 0.001*** 0.001*** 0.001*** 0.001***
(0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000) (0.000)
log(rendahora) —0.053 —0.049 —0.048 —0.063 —0.049 —0.064
(0.033) (0.033) (0.033) (0.042) (0.033) (0.042)
naotrab 3.070*** 3.077F* 3.081*** 3.266™** 3.079*** 3.262%**
(0.080) (0.080) (0.080) (0.098) (0.080) (0.098)
ppi —0.059 —0.065 —0.065 —0.080 —0.065 —0.080
(0.047) (0.047) (0.047) (0.053) (0.047) (0.053)
mulher 0.405*** 0.406*** 0.410*** 0.398*** 0.407*** 0.394**
(0.109) (0.108) (0.108) (0.121) (0.108) (0.120)
responsavel —0.253**  —0.251**  —0.252** —0.263* —0.251** —0.263*
(0.096) (0.096) (0.095) (0.106) (0.096) (0.106)
fundamental -0.172**  —0.170**  —0.173**  —0.215** —0.172** —0.215**
(0.062) (0.062) (0.062) (0.070) (0.062) (0.070)
medio 0.131* 0.133* 0.137* 0.148* 0.135* 0.146*

(0.062) (0.062) (0.062) (0.071) (0.062) (0.071)



superior 0.449%* 0445 0.445  0.439"* 04455 0.437"*
(0.087) (0.087) (0.087) (0.098) (0.087) (0.098)

log(npessoas) —0.075 —0.077 —0.079 —0.103 —0.077 —0.100
(0.053)  (0.053)  (0.053)  (0.059)  (0.053)  (0.059)
mulher Xresponsavel 0.197 0.199 0.195 0.220 0.199 0.225
(0.122)  (0.121)  (0.121)  (0.136)  (0.121)  (0.135)
UF-AL 0.377 0.008 0.025 —0.065 0.029 —0.078
(0.219)  (0.247)  (0.249)  (0.267)  (0.247)  (0.266)
UF-AM —0.639**  —0.903"* —0.927*** —1.027** —0.927** —1.054***
(0.220)  (0.229)  (0.229)  (0.242)  (0.230)  (0.243)
UF-AP 0.125 —0.215 —0.260 —0.422 —0.281 —0.498
(0.347)  (0.352)  (0.350)  (0.363)  (0.351)  (0.365)
UF-BA 0.658*** 0.194 0.180 0.266 0.169 0.214
(0.194)  (0.240)  (0.241)  (0.258)  (0.241)  (0.259)
UF-CE 0.295 —0.170 —0.195 —0.239 —0.191 —0.274
(0.212)  (0.259)  (0.260)  (0.279)  (0.259)  (0.279)
UF-DF 0.720*** 0.733*** 0.598** 0.757** 0.637** 0.761**
(0.219)  (0.221)  (0.223)  (0.238)  (0.224)  (0.238)
UF-ES 0.013 —0.085 —0.153 —0.075 —0.143 —0.100
(0.201)  (0.205)  (0.205)  (0.214)  (0.205)  (0.215)
UF-GO 0.085 0.026 —0.043 0.017 —-0.023 0.009
(0.199)  (0.202)  (0.204)  (0.217)  (0.203)  (0.217)
UF-MA 0.040 —0.363 —0.345 —0.523 —0.342 —0.535
(0.225) (0.260) (0.260) (0.279) (0.259) (0.279)
UF-MG 0.205 0.096 0.086 0.248 0.101 0.256
(0.191)  (0.202)  (0.202)  (0.213)  (0.202)  (0.213)
UF-MS —0.025 —0.074 —0.132 —-0.212 —0.115 —0.214
(0.228)  (0.230)  (0.231)  (0.243)  (0.231)  (0.244)
UF-MT 0.087 0.084 0.005 0.092 0.033 0.096
(0.212)  (0.213)  (0.214)  (0.224)  (0.214)  (0.225)
UF-PA —0.412 —0.701**  —0.696"* —0.830*** —0.708**  —0.859***
(0.225)  (0.236)  (0.236)  (0.243)  (0.236)  (0.244)
UF-PB 0.338 —0.010 —0.041 0.122 —0.027 0.105
(0.222)  (0.251)  (0.252)  (0.269)  (0.252)  (0.270)
UF-PE 0.202 —0.206 —0.171 —0.282 —0.176 —0.324
(0.200) (0.233) (0.235) (0.250) (0.234) (0.251)
UF-PI 0.691** 0.215 0.145 0.151 0.165 0.124
(0.222)  (0.273)  (0.273)  (0.290)  (0.273)  (0.290)
UF-PR 0.462* 0.477* 0.458* 0.521* 0.472* 0.534*

(0.205) (0.209) (0.209) (0.219) (0.210) (0.221)



UF-RJ

UF-RN

UF-RO

UF-RR

UF-RS

UF-SC

UF-SE

UF-SP

UF-TO

intercepto

sigma

0.007 —0.078  —0.051 0.027 —0.048 0.012
(0.190) (0.191) (0.193) (0.203) (0.193) (0.203)

0.056 —0.304  —0.318  —0.340  —0.312  —0.372
(0.235) (0.258) (0.260) (0.276) (0.259) (0.276)
0.170 0.098 0.050 0.161 0.047 0.116
(0.244) (0.243) (0.243) (0.271) (0.243) (0.273)
0.257 0.231 0.115 0.317 0.131 0.310
(0.311) (0.316) (0.311) (0.326) (0.313) (0.328)
0.063 0.041 —0.005 0.015 0.016 0.031
(0.195) (0.201) (0.202) (0.214) (0.203) (0.215)
0.131 0.298 0.208 0.288 0.236 0.327
(0.209) (0.211) (0.210) (0.225) (0.216) (0.231)
0.412 —0.014  —0.030 0.059 —0.026 0.013
(0.215) (0.250) (0.252) (0.271) (0.251) (0.272)
0.215 0.185 0.149 0.234 0.173 0.242
(0.190) (0.195) (0.196) (0.202) (0.196) (0.203)
—0.088  —0.281 —0.371  —0420  —0.354  —0.435
(0.240) (0.248) (0.249) (0.272) (0.249) (0.272)
—0.596*  —0.566  —1.113**  —1.096* —1.250"*  —0.920*

(0.291) (0.371) (0.394) (0.460) (0.398) (0.463)
1743 1745 1.746"*  1.961***  L.74T**  1.960%**
(0.015) (0.015) (0.015) (0.017) (0.015) (0.017)

Log-likelihood
AIC
Pseudo R? (McFadden)

—62782.700 —62743.748 —62723.626 —49888.566 —62719.856 —49891.400
125667.401 125593.497 125569.252 99899.132 125561.711 99904.800
0.187 0.188 0.188 0.354 0.188 0.354

Notas: ***p < 0.001; **p < 0.01; *p < 0.05.

N = 140020 observagoes.

Erros-padrao clusterizados por individuo.
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